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Resumen

Estearticulo estudiala correlacion entre laadopcion deinteligenciaartificial (1A) en el sector
empresarial y los indicadores econdmicos en paises | atinoamericanos. Se utilizé un enfoque
cuantitativo exploratorio para examinar las relaciones entre la adopcion de |A en empresasy
diversos indicadores econdémicos nacionales. La metodologia empleada implica un andlisis
de correlaciones cuantitativas y un andlisis estadistico descriptivo. Los resultados muestran
una fuerte correlacion positiva entre el financiamiento total de empresas de IA en
comparacion con e PIB y € nimero de empresas de IA por habitante en paises
latinoamericanos. Estos hallazgos sugieren que un mayor financiamiento de empresas de |A
puede conducir a un incremento en la cantidad de empresas de IA a nivel per cépita,
impactando potencialmente en el desarrollo econdmico a nivel nacional.

Palabras clave: Inteligencia Artificia, PIB, Correlacion, Latino América

Abstract

This article studies the correlation between the adoption of artificial intelligence (Al) in the
business sector and economic indicators in Latin American countries. A quantitative
exploratory approach was used to examine the relationships between Al adoption in
companies and various national economic indicators. The methodology employed involves
quantitative correlation analysis and descriptive statistical analysis. Theresults show astrong
positive correlation between total financing of Al companies compared to GDP and the
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number of Al companies per capitain Latin American countries. These findings suggest that
greater financing of Al companies can lead to anincrease in the number of Al companies per
capita, potentially impacting national economic devel opment.

Keywords: Artificial Intelligence, GDP, Correlation, Latin America

1. Introduccién

El avance acelerado de lainteligencia artificial (1A) esta transformando radicalmente el
funcionamiento de empresas, tanto publicas como privadas, anivel global. Este cambio
genera un cuestionamiento fundamental sobre el impacto de la adopcion de estas
tecnologias en la economia de los paises | atinoamericanos. Se crea un interrogante de si
existe unarelacion claray cuantificable entre los niveles de adopcion y financiamiento de
IA en e sector empresarial de un paisy los indicadores macroecondmicos como € PIB que
reflgjan su desempefio econdémico general.

Cuando se comprende de manera detallada esta dinamica entre la adopcion empresarial de
IA y el desempefio econdmico nacional se cree que es fundamental por diversas razones.

En primer lugar, permite al gobierno disefiar politicas que fomenten la adopcion en sectores
clave como lasalud, € sector financiero, laeducacién, laagriculturay e transporte,
analizando su impacto en indicadores fundamental es como el producto interno bruto.

En segundo lugar, proporciona alas empresas una vision més claradel futuroy delos
beneficios de invertir en 1A, lo que podria fomentar una distribucion mas eficiente del
capital invertido en grandes computadoras que amacenan grandes cantidades de datos que
serén analizados, esto fortaleceralas ventgjas comparativas aumentando su competitividad
anivel mundial.

En tercer lugar, una comprension solida de laadopciéon de lA y su relacion con €
crecimiento econémico facilitard alos gobiernos y alas empresas aprovechar al maximo €
potencial transformador delalA en e crecimiento de la economia, a mismo tiempo que se
consideran aspectos éticos y se evitala posible pérdida de control sobre estas tecnologias
disruptivas.

De aqui que la presente investigacion se enfoque en responder ala siguiente pregunta
general: ¢Cud eslarelacion entre las métricas de adopcion de inteligencia artificial en e
sector empresarial y los indicadores de desempefio econdémico nacional en los principales
paises de L atinoameérica?

Ademas, se plantean las siguientes preguntas de i nvestigaci on especificas:



1. ¢Qué variablesrelacionadas con laadopcion de |A empresarial presentan las
correlaciones mas altas con indicadores econdmicos clave en |os paises
|atinoamericanos?

2. ¢Seobservan diferencias significativas en |os patrones estadisticos entre variables
de IA empresarial y variables econdémicas al comparar las principal es economias de
laregion?

3. ¢Qué andlisis estadisticos descriptivos permiten explorar e interpretar de manera
Optima los patrones de correlacién identificados entre las variables de 1A comercia
y macroeconomicas?

4. ¢Qué lineas de accion y recomendaciones se pueden sugerir alos paises
latinoamericanos paraimpulsar una mayor y mas efectiva adopcion de inteligencia
artificial empresarial que conduzca a beneficios econémicos tangibles?

El impacto transformador de lainteligencia artificial en los modelos de negocio y procesos
operativos de diversos sectores industriales es innegable. A medida que méas empresas
adoptan soluciones impulsadas por 1A, es esencial comprender su repercusion en
indicadores macroeconémicos clave. Estainvestigacion busca cuantificar larelacion entre
la adopcion empresarial de |A 'y € desempefio econdmico nacional en los principal es paises
de Latinoamérica. El analisis de esta conexion permitirdalos gobiernosy empresas de la
region disefiar estrategias informadas que potencien el maximo impacto transformador de la
IA como impulsor de un crecimiento econdémico sostenible.

L atinoameérica representa un mercado crucia paralaadopcion de |A empresarial, dadala
presencia de economias emergentes y sectores estratégicos como la manufactura,
educacion, seguridad, comercio, servicios, mineriay agroindustria. Sin embargo, los
niveles de adopcion y el impacto econdmico real delalA varian considerablemente entre
los paises de laregion. Este estudio aportarainformacion valiosa al analizar datos de
Meéxico, Brasil, Chile, Colombiay Argentina, permitiendo comparar patrones, identificar
brechas y mejores practicas. Los resultados obtenidos podran ser utilizados para desarrollar
politicas publicas anivel regional que promuevan lainversion estratégicaen IA con
beneficios econdmicos demostrables.

De aqui que €l objetivo general de estainvestigacién sea evaluar larelacion entre distintas
métricas de adopcion de inteligencia artificial en el sector empresaria y e desempefio
econdmico nacional medida por € PIB del pais en los principal es paises de Latinoamérica,
através de un andlisis correlacional de datos multi pais.

Ademas, se buscara sugerir posibles lineamientos de accion paralos paises
latinoamericanos que busquen impulsar su adopcion de A empresaria con potenciales
beneficios en |os diferentes sectores econdémicos que la componen.

Esta investigacion se fundamenta en un enfoque empirico respaldado por andlisis de datos,
utilizando fuentes confiables sobre adopcion de |A empresarial y sus respectivos
indicadores econdmicos. Esta rigurosa metodologia elimina la especulacién y proporciona
conclusiones basadas en andlisis estadisticos rigurosos, complementado con visualizaciones



por sectores industriales, proporcionando |a base para acciones que puedan tener un
impacto en estos sectores.

El acance de esta investigacion trasciende el dmbito académico, ya que una comprension
practicade la conexién entre lalA en las empresasy € crecimiento econémico puede
proporcionar una base sblida para orientar decisiones estratégicas en €l ambito privado y
publico. Los gobiernos podran asignar recursos de manera mas efectiva ofreciendo
incentivos para laimplementacién donde esta tenga un gran impacto, mientras que las
empresas obtendran infraestructura para almacenamiento de datos que podran ser
respaldados y que justifiquen lasinversiones en 1A. La comparacion entre paises permitira
identificar casos de éxito replicables que contribuyan al desarrollo de laregion.

2. Marcoreferencial

2.1.QueeslalA

Para abordar e concepto de inteligencia artificial (1A), es fundamental comenzar por
establecer una definicion claray precisa. Una de las definiciones mas interesantes es la
propuesta por Fetzer (1990), quien destaca el término "artificial" para sefialar que lalA no
es el resultado de un proceso natural o bioldgico producto de la evolucion, sino que se trata
de una creacion humana absoluta. Esta distincién es fundamental para entender que lalA
no posee naturaleza biolégica agunay, por lo tanto, no esta sujeta alas mismas
limitaciones y caracteristicas que |os seres vivos.

Desde una perspectiva més técnica, Verweij y Rao (2020) definen lalA como sistemas
computacionales que pueden sentir su ambiente, pensar, aprender y tomar decisiones en
respuesta a las 6rdenes que se les dé. Estos sistemas estan en constante evolucion y
adaptacion al medio, 1o que les permite cumplir 1os objetivos por |os cuales fueron creadas.
Esta definicion resaltala capacidad de la | A para procesar informacion, aprender de ellay
tomar decisiones de manera autbnoma, |o que la convierte en una herramienta
extremadamente valiosa para una amplia gama de aplicaciones.

Desde este punto de vistalalA serefiere a sistemas computacional es disefiados por
humanos que pueden sentir, pensar, aprender y tomar decisiones de manera auténoma, sin
estar sujetos a las limitaciones biol 6gicas de |os seres vivos. Esta tecnologia esta en
constante evolucion y adaptacion, 1o que la convierte en una herramienta extremadamente
valiosa para una amplia gama de aplicaciones en toda clase de entornos y contextos
aplicables en la sociedad actual.

22 LaéicaenlalA

Lainteligenciaartificial (I1A) hasido un temade discusién popular durante muchas décadas
(Allen et d., 2022; Nath & Sahu, 2020). Aungue se ha debatido mucho sobre sus usos



realesy potenciales, laadopcion delalA en e sector empresarial sigue siendo un areade
interésy preocupacion. LalA es unatecnologia en constante evolucion 'y su aplicacion en
diferentes industrias ha generado una gran cantidad de beneficios, como lamejorade la
eficienciay lareduccidn de costos. Sin embargo, también ha planteado una serie de
desafios éticos y sociales que deben ser abordados.

Uno de los problemas persistentes es €l delaéticadelalA (Larsson, 2020; Murphy et al.,
2021; Owe & Baum, 2021). A medida que se vuelve mas sofisticaday se integra en méas
aspectos de la sociedad, surgen preguntas importantes sobre su uso responsable y ético.
¢COmMo se pueden garantizar latransparenciay la equidad en los sistemas de IA? ¢COmo se
pueden prevenir los sesgosy la discriminacion en los algoritmos de IA? ¢COmo se pueden
proteger los derechos humanosy la privacidad en un mundo impulsado por lalA?

Existe unaamplia literatura sobre este tema, con casi un millén de articulos en Google
Scholar y més de 4000 publicaciones en repositorios académicos universitarios (White et
al., 2024). Mucha de esta literatura explora | os tipos de problemas éticos que rodean la | A,
como laresponsabilidad y larendicién de cuentas, latoma de decisiones justas y
transparentes, la privacidad y la seguridad de los datos, y laequidad y lainclusi én (Huang
& Rust, 2021; Murphy et a., 2021). otras literaturas que se pueden encontrar son el uso de
armas autonomas, ciberseguridad, desplazamiento laboral y proteccién de los datos.

Ademas de |os desafios éticos, laadopcion delalA en € sector empresarial también
plantea preguntas sobre el impacto en el empleo y laeconomia. ¢Como afectaralalA alos
trabgjos y las habilidades necesarias en el futuro? ¢Como se pueden mitigar los efectos
negativos de la automatizacion en el empleo y la desigualdad? ¢COmo se pueden
aprovechar las oportunidades que presentalal A paracrear nuevos puestos de trabajo y
fomentar el crecimiento econdmico?

Para abordar estos desafios, es necesario un enfoque integrado y colaborativo que involucre
auna amplia gama de partes interesadas, incluyendo gobiernos, empresas, académicosy
organizaciones de la sociedad civil. Se necesitan marcos regulatorios y éticos solidos para
guiar €l desarrollo y laimplementacion delalA, asi como una mayor inversion en
investigacion y desarrollo para abordar |os desafios técnicosy sociales que plantealalA.

2.3.Laimplementacion dela IA en las empresas

Actualmente laimplementacion de lalA en las empresas hasido crucial parael crecimiento
econdmico no solo en las mismas organizaciones, también a nivel nacional. Szczepanski
(2019) explicaque, a ser una herramienta muy general en cuanto a sus propositos, esta
puede tomar partido en més de un area organizacional: desde unainfraestructuratécnica
(algoritmos), como parte del proceso (productivo), 0 como un producto final parael
usuario. Esto hace que su campo de aplicacion sea demasiado extenso en €l uso de
organizaciones empresariales.



Por su parte Sarker (2022) propone estas cinco categorias en las cuales la | A desarrolle
funciones empresariales: 1) LalA anditicasirve paraidentificar patronesy relaciones en
grandes datos para apoyar latoma de decisiones. 2) LalA funcional gecuta acciones o
tareas automatizadas basadas en reglasy algoritmos predefinidos. 3) LalA interactiva
permite la comunicacién usuario-maguina mediante lenguaje natural. 4) La | A textual
incluye analitica de textos, procesamiento del lenguaje natural y generacién de contenidos.
5) LalA visua se especializaen procesar y analizar datos visuales como imagenes o
videos.

Esta variedad de categorias dentro de las aplicaciones hace que las empresas puedan sacar
el maximo provecho de esta tecnologia. Un estudio empirico de Y ang (2022) en firmas
talwanesas encontro gque tanto patentes de |A como otras tecnologias impulsan la
productividad y empleo anivel firma. Pero da aentender que lalA demostro "mayor efecto
sobre la productividad del capital” respecto a otros tipos de nuevas tecnologias, nos sugiere
que lalA sobresale de las otras tecnologias impul sando la productividad y asi mismo las
ganancias.

Similarmente, hay varios enfoques, desarrollando teorias y modelos paraintentar
comprender como estas tecnol ogias basadas en datos como lo esla | A puedan generar un
crecimiento econdémico a nivel nacional. Pero claro, también existen posturas mas en contra
tratando de advertir la desacel eracion de la productividad agregada pese al desarrollo
tecnologico digital. Esta situacion entusiasma mucho més a profundizar investigaciones
para gue no se af ecten las capacidades tecnol 6gicas con las tendencias empiricas
observadas en productividad.

Venturini (2022) calcul6 que entre el 3% y 8% del cambio en productividad en paises
industrializados entre 1990 y 2014 puede explicarse por €l avance de tecnologias
inteligentes y de automatizacién como lalA. Nordhaus (2021) incluso plantea que, llegara
el momento en quelalA y lacomputacidn se crucen y puedan generar un crecimiento
econdmico exponencia que no se haya visto antes.

2.4.LalAen América Latina

Lainteligenciaartificial en América Latinatiene un impacto significativo, € cual esta4
estrechamente ligado a lainfraestructuray laimplementacién. Se ha evidenciado que puede
generar beneficios econdmicos concretos a nivel nacional, especificamente en sectores de
altatecnologiay conocimiento (Filgueiras, 2023). Coiera (2019) propone tres etapas
fundamentales paralograr unaimplementacion més efectiva de lainteligencia artificial: la
adquisicion y preprocesamiento de datos relevantes en la"primeramilla’, el desarrollo de
algoritmos de inteligencia artificial utilizando dichos datos en la"millaintermedia’ y, por
altimo, laimplementacién operativa.

Dentro de este contexto, es esencial destacar que laintegracién de lainteligencia artificial
es unaestrategia crucia en la administracién de los recursos humanos en las



organizaciones. Segun Khandekar y Sharma (2005), las empresas dan prioridad al talento
humano para obtener ventajas competitivas sobre otras empresas a largo plazo. En esta
situacion, lainteligencia artificial deberiafavorecer el desarrollo de habilidadesy
capacidades en € &rea de talento humano para maximizar su potencial (Schleicher et al.,
2018).

En América L atina, varios paises han tomado diferentes enfoques paraimplementar
politicas de inteligencia artificial. Por ggemplo, Brasil llevo a cabo una consulta pablica
sobre su estrategiade | A, pero no incluyo la participacion de la sociedad civil, la academia
y laindustriaen la estrategia (Brasil 2021). Por otro lado, Chile ha nombrado un comité de
expertos pararealizar consultas publicas que involucren a diversas partes interesadas
(Chile, 2021). Segun Howlett y Rayner (2013), la situacion politicadelalA en Chile
responde ala eleccion de nuevos instrumentos de politica coherentes con las acciones de
reforma, reestructurando asi |a politica tecnol 6gica. Como resultado de este proceso de
asesoramiento, se ha consolidado una estrategia naciona que define tres pilares
fundamentales:. (1) factores habilitadores, (2) desarrollo y adopcion de lA, y (3) ética,
aspectos regul atorios e impactos socioecondémicos (Chile, 2021).

La estrategia de Chile incluye normativas regul atorias especificas, especia mente en cuanto
alos algoritmos. Asimismo, se enfoca en politicas parala capacitacion y mejora de
habilidades, la seleccion de instrumentos financieros para apoyar lainvestigacion y
desarrollo de lainteligencia artificial, asi como en inversiones en infraestructura de
comunicaciones e internet. La estrategia también contemplalarevision del gobierno abierto
para promover € intercambio de datos para el desarrollo de aplicaciones, al mismo tiempo
gue establece como prioridad la promulgacion de unaley de proteccion de datos personales
(Filgueiras, 2023).

En Uruguay, € gobierno aprobd la estrategia nacional de inteligencia artificial mediante la
asignacion de responsabilidad ala agencia del gobierno electronico y la sociedad de la
informaciony el conocimiento (AGESIG) paraimplementar la politicade |A. Estaagencia
cuenta con financiamiento técnico y la capacidad de establecer colaboraciones con
universidades y centros de investigacion para el desarrollo delalA (Uruguay, 2019).

En Argentina, la estrategia de agenda digital 2030, en conjunto con |os desafios nacionales
en la estrategia de innovacion STI 2030, representa una ambiciosa politica paraimpulsar la
innovacion tecnol 6gica. Esto abarca el respaldo financiero paralainvestigacion y
desarrollo de laInteligencia Artificial, la creacion de centros de excelenciaen IA, el
financiamiento para startups, asi como programas de formacion y desarrollo de habilidades.
Ademas, |a estrategia argentina muestra preocupaciones regul atorias en cuanto ala
proteccion de datos y €l establecimiento de estandares y pautas para la transformacion
digital (Argentina, 2019).

Meéxico (2020) y Colombia (2019) Ilevaron a cabo consultas publicas sobre sus politicas de
inteligencia artificial, lo que permitio la participacién de diferentes actores y reflgjo
preocupaciones regulatorias, o que a su vez cred incentivos. Las estrategias nacionales de
inteligenciaartificial paraMeéxico y Colombia se centran en abordar desafios sociales



relacionados con la desigualdad y lainclusion. Ademas, se implementan herramientas para
facilitar latransicion de lafuerzalaboral hacialaindustria, asi como mecanismos de
financiamiento para promover lainvestigaciony e desarrollo en inteligencia artificial,
abordando a mismo tiempo diversas preocupaciones regul atorias rel acionadas con €l poder
delos algoritmos.

De este modo laimplementacion de |A en empresas |atinoamericanas Puede producir
beneficios econdmicos concretos a nivel nacional, para al canzar una implementacion
exitosa para esto es importante seguir las tres etapas importantes mostradas por Coiera
(2019) y priorizar € desarrollo de habilidades y capacidades en €l areadel talento humano.
Ademas, diversos paises en Américalatina, como Brasil, Colombia, Chile, Uruguay,
Meéxico y Argentina, han adoptado distintos enfoques paraimplementar politicas de |A,
cada uno con caracteristicas y énfasis particulares en diferentes aspectos.

3. Disefio Metodologico

Esta investigacion emplea un enfoque cuantitativo exploratorio basado en andlisis de
correlaciones para examinar empiricamente | as asociaciones entre la adopcion de
inteligenciaartificial (I1A) en el sector empresaria e indicadores econdémicos a nivel
nacional en paises latinoamericanos. Los datos utilizados provienen de la base “The Global
Al Index” compilada por Tortoise Media (2023) para una muestratransversal de 6 paises
durante ese mismo afio.

3.1.Variables de estudio

Para aproximar la penetracion delalA en el ambito comercia de cada pais se utilizaron las
siguientes variables:

e El nimero total estimado de empresas en un pais determinado que implementan la
inteligenciaartificial como parte clave de su proceso comercia (com_companies)

e El nimero total estimado de empresas en un pais determinado que implementan la
inteligenciaartificial como parte clave de su proceso comercial, per capita
(com_companies_per_capita)

e Financiamiento Total de Startups de IA proporcional a PIB por pais
(com_startup_funding_gdp).

e El nimero de Startups de Al per cépita (com_startups per_capita)

Por otra parte, paramedir el desempefio econdmico nacional se analizaran las siguientes
variables:

e Financiamiento promedio por Empresas de |A por pais (com_funding_average)

e Financiamiento total de Startups de |A proporciona a PIB (com_startup_funding_gdp)

e El monto promedio de financiamiento por ‘empresade |A' en un pais determinado,
proporcional al PIB de ese pais (com_funding_gdp)



e Importaciones mundiales totales de Circuitos Integrados por pais en proporcién a PIB
(infra_circuits_imports_gdp)

e Cantidad total de gasto publico en investigacion y desarrollo proporcional a PIB total
en ese pais (research_rd _spend gdp)

3.2.Andlisis de datos

En primer momento, se realizara un andlisis estadistico descriptivo de las variables para
caracterizar lamuestra utilizando medidas de tendencia central, dispersion, valores
maximos/minimos, etc. consecutivamente, se calcularan los coeficientes de correlacion de
Pearson (r) entre cada variable de adopcion comercia de |A y los indicadores econdmicos
para cuantificar lamagnitud y direccidn de sus asociaciones lineal es bivariadas.

Finalmente, evaluando la robustez de los hallazgos, se efectuaran de nuevo los andlisis de
correlacion aplicando dos métodos no parameétricos alternativos. € coeficiente de
correlacion por rangos de Spearman (p) y el coeficiente de correlacion de Kendall (). En
ambos casos se ) ecutaron |as respectivas pruebas de significancia estadistica no
paramétricas.

Se hace énfasis que, si bien los andlisis de correlacion permiten cuantificar asociaciones
entre variables, no implica causalidad ni direccionalidad de |as relaciones identificadas. Asi
que, lainterpretacion de | os resultados se enfocara en caracterizar |os patrones y tendencias
observadas entre |os niveles de adopcién de |A comercia y los indicadores econdmicos a
nivel de paises, sin establecer relaciones de causay efecto.

Esta metodol ogia, basada en andlisis de correlaciones simples, asi como la aplicacion de
diferentes enfoques paramétricos y no paramétricos, permitira obtener una caracterizacion
empirica preliminar pero solida sobre la validez de |a hipétesis que plantea asociaciones
positivas entre mayores niveles de implementacion empresarial deinteligenciaartificial y
mejores resultados econdmicos agregados a nivel naciona parala muestra de paises
estudiada

4. Resultados

Se realizan |os respectivos andlisis de los resultados de la investigacion enfocandose en la
introduccion de lainteligencia artificial (1A) en el sector empresarial y su relaciéon con €
rendimiento econdmico de los principal es paises | atinoamericanos. En primerainstancia, se
hall6 un analisis estadistico descriptivo que proporcioné un panorama general de variables
clave como lafinanciacion total y media de empresas y nuevas empresas de inteligencia
artificial, asi como lo son & nimero de estas empresas.

A continuacion, se utilizan los coeficientes Pearson, Spearman y Kendall parainvestigar la
correlacion entre estas variables y |os indicadores economicos relevantes, con € fin de
determinar model os importantes que pueden guiar estrategias y estrategias que promuevan



lainnovacion y e crecimiento econdmico en laregion. Estos andlisis intentan enfatizar la
importancia de lainteligencia artificial como motor del desarrollo y la competitividad en el
contexto de |os paises |atinoamericanos.

4.1.Andlisis estadistico descriptivo

Para comprender mejor ladinamicay la situacion actual de lainteligencia artificial
introducida por las empresas en |os paises mas importantes de América L atina, se elabord
un andlisis estadistico descriptivo detallado. Centrado en las variables clave relacionadas
con lafinanciacion y €l nimero de empresas de inteligencia artificial y empresas
emergentes, asi como |o son algunos indicadores econdmicos generales que permiten ver
antecedentes adicionales. La Tabla 1 resume estos datos y muestra los valores minimos,

maximos, medios y de desviacion estandar de cada variable.

Tabla 1. Estadisticos descriptivos

desarrollo proporcional al
PIB total en ese pais

Minimo Maximo Media Desv. estandar
Financiamiento Total de 6426000 | 1112201857 | 32537410383 | 451353515,910
Empresasde |A
Financiamiento Total de
Empresas de |A 77012 2302669 558853,17 877647525
proporcional a PIB
NUmero de Empresas de 1A 26 692 211,00 241,461
NUmero de Empresas de 1A 1,44 7,59 4,0452 2,78509
per cépita
Financiamiento Promedio 1734033 | 9317851 4032716,68 3055176,949
por Empresade |A
Financiamiento Total de 6426000,00 | 898029917,00 | 282437521,1667 | 381390472,25268
Startups de |A
Financiamiento Tota de
Startups de IA 58080,67 | 226922109 | 528481,3969 | 86749384817
proporcional a PIB
NUmero de Startups de 1A 4,00 198,00 60,8333 69,84674
NUmero de Startups de 1A 41 2,87 1,0834 92005
per cépita
Financiamiento Promedio 1460388,06 | 10071133,32 | 3994212,3530 | 327658177798
por Startup de |A
Total GDP per CapitaUSD 662417 | 2079504 | 128065816 5021,69057
aprecios actuales
Importaciones mundiales
totales de circuitos 23315353 | 14567842,77 | 30707133898 | 5704605,87947
integrados por pais
Cantidad total de gasto
publico en investigacion y 29 121 5130 34992

N vélido (por lista)




Nota: (1) Elaboracion propia a partir de datos proporcionados por Tortoise Media. (2) Los datos fueron
analizados por medio del Software Estadistico SPSS 29.

El andlisis de las estadisticas descriptivas de financiacion, tanto el nimero de empresasy
nuevas empresas de inteligencia artificial (1A) y algunas variables econdmicas que en
general muestran una serie de modelos y tendencias importantes. Lo principal, la cantidad
total de financiacion de las empresas de inteligencia artificial varia considerablemente, con
un minimo de 6,43 millones de délares y un maximo de 1,11 mil millones de ddlares. El
valor promedio es de 325,37 millones de dolares y la desviacion estandar es de 451,35
millones de ddlares, |o que indica que la distribucion de datos es desigual, |o que puede
deberse a valores extremos. Esta diferencia de financiacion muestra que hay unadiferencia
significativaen e apoyo y lainversion de las empresas de inteligencia artificial en los
paises examinados.

Ademas, la cantidad total de financiacion de las empresas de inteligencia artificial también
variamucho en términos de producto interno bruto (PIB), que oscila entre 77.012y 2,3
millones de ddlares. El valor promedio es de 558 853 $, y la desviacion estandar es de 877
647,53 $, lo quereflgaladiferencia en laexposicion al riesgo y la capacidad de invertir en
empresas de inteligencia artificial en varios paises depende de su tamafio econdmico. Estos
hallazgos enfatizan la necesidad de politicas y estrategias adaptadas a las necesidades y
recursos de paises especificos para promover e crecimiento de laindustriade la
inteligencia artificial.

Respecto al nimero de empresas de |A, 10s datos marcan una gran variabilidad, con un
rango de 26 a 692 empresas. Lamediade 211 empresasy claro, una desviacion estandar de
241,46 indicando una distribucion desigual, muy probablemente en consecuencia de la
presencia de algunos valores extremos. De igual manera, el nimero de empresas de |A per
cépitavariaentre 1,44y 7,59, con unamedia de 4,05 y una desviacion estéandar de 2,79.
Asumiendo dichos resultados sugieren que el tamafio de la poblacién y otros factores
estructural es podrian desempefiar un factor importante en € desarrollo de laindustriade la
|A en cada pais.

El capital que promedia cada una de las empresas de inteligencia artificial igualmente varia
considerablemente, aproximadamente entre 1,73 millones de dolaresy 9,32 millones de
ddlares. El valor promedio siendo de 4,03 millones de ddlares, y la desviacion estandar es
de 3,06 millones de ddlares, lo que muestra una distribucién desigual teniendo en cuentalo
mencionado.

De esta manera, |0s datos muestran grandes diferencias en € niimero de empresas de
financiacion, inteligenciay nuevas empresas, asi como en |as variables econémicas
generales. Estos resultados pueden reflgjar |as diferencias en la escala econdmica, la

politica gubernamental y el nivel de desarrollo de laindustriade lainteligencia artificial en
cada pais.



4.2 Analisis de Correlaciones

En este estudio, serealiz6 un andlisis detallado para verificar larelacion entre las diferentes
variables relacionadas con laintroduccion de lainteligencia artificial (1A) en laeconomiay
los principal es indicadores econdémicos de | os paises | atinoamericanos. Los resultados de
esta parte presentan |os resultados basi cos de varios métodos rel acionados, en particular €
uso de coeficientes de Pearson, Spearman y Kendall.

4.2.1. Correlacién de Pearson

L os coeficientes de correlacion de Pearson y |os valores de significancia correspondientes
paralas variables relacionadas con e gasto publico en investigacion y desarrollo, el nimero
de empresas de IA, € financiamiento de startups de IA, las importaciones mundiales de
circuitos integrados, €l PIB per cdpitay el financiamiento de empresas de IA se muestran
ene Anexo 1.

Primeramente, el financiamiento total de startups de IA y el financiamiento total de
empresas de |A proporcional a PIB tienen una correlacion positivay significativa (r =
0.943, p < 0.01). Esto indica que | os paises que invierten mas en compahias de inteligencia
artificial también invierten mas en startups de |A.

Asi mismo se encontré una correlacion positivay significativa respecto ala cantidad de
empresas de | A por personay tanto por la cantidad de startups de |A por persona (r =
0.943, p < 0.01), lo que aclara que | os paises con una mayor cantidad de empresas de |A
por persona también tienden a tener més startups de lA.

Por otro lado, se haidentificado una correlacion negativa, aunque no significativa, entre las
importaciones mundiales totales de circuitos integrados por paisy € financiamiento
promedio por empresade |A (r =-0.200, p =0.704) y por startup de lA (r =-0.257, p =
0.623). Indicando que larelacion entre las importaciones de circuitos integrados y €l
financiamiento de empresas y startups de IA es inexistente.

En lo que concierne a PIB per capita, se ha hallado una correlacién positivay significativa
con e financiamiento promedio de las empresas de 1A (r = 0.543, p < 0.05) y por startup de
IA (r = 0.429, p < 0.05). Esto da a entender que |os paises con un mayor PIB per cpita
tienden ainvertir mas en empresas y startups de IA.

Por ultimo, hay una correlacion positivay significativa entre el gasto publicoen 1+D y €
PIB y lafinanciacion promedio de cada empresa de inteligencia artificial (r = 0,657, p <
0,05) y cada empresa emergente de inteligencia artificial (r = 0,600, p < 0,05). Esto
demuestra que |os paises que invierten mas en investigacion y desarrollo también tienden a
proporcionar mas recursos a las empresas de inteligencia artificial y alas empresas
emergentes.



Analizando los resultados de la correl acion de Pearson indican que existe unarelacion
positivay significativa entre lafinanciacion de las empresas de inteligencia artificial y los
startups, €l nimero de estas empresas, € PIB per cdpitay € gasto publico en [+D. Sin
embargo, no se encuentra una conexion clara entre laimportacion de circuitos integrados y
lafinanciacion de empresas de inteligencia artificial y empresas emergentes.

4.2.2. Correlacion de Spearman

L os resultados resultantes de analizar la correlacion de Spielman (Anexo 2) evidencian que
hay una correlacion notoria entre | as variables rel acionadas con laintroduccion de la
inteligencia artificial empresaria y |os importantes indicadores econoémicos de los
principales paises de América L atina.

En primer lugar, hay una fuerte y significativa correlacién positiva entre la financiacion
total del PIB de las empresas de inteligencia artificial (com_funding_gdp) y € nimero de
empresas de inteligencia artificial per capita (com_companies per _head) (p = 0,600; p =
0,208), lo que indica que, con el aumento de la financiacion total de las empresas de
inteligenciaartificial en proporcion a PIB, el nimero de empresas de inteligencia artificial
per capitatambién esta aumentando. Ademés, la financiacion total de las empresas de
inteligenciaartificial es proporcional a producto interno bruto (com_funding_gdp) y la
financiacion media de cada empresa de inteligencia artificial (com_funding_company) (p =
0,600; p = 0,208) muestra Correlacion positiva fuerte y significativa.

Por otro lado, lafinanciacion media de las empresas de inteligencia artificial per cdpita
(com_companies per_capita) asi como de cada empresa de inteligencia artificia
(com_funding_company) (p = 0,657; p = 0,156). Lafinanciacion completa de las nuevas
empresas inteligentes tiene una fuerte y significativamente positiva relacion con respecto a
PIB (com_startup_funding_gdp) (p = 0,657; p = 0,156). Demostrando que con el aumento
del nimero de empresas de inteligencia artificial per capita, lafinanciacion en promedio de
cada de las empresas de inteligencia artificial y la financiacion total de los startups de
inteligenciaartificial que siendo proporcionales al PIB también aumentan.

Lafinanciacion mediade lainteligencia artificial de cadaempresa
(com_funding_company) es directamente proporcional alainteligenciaartificial y a PIB
(com_startup_funding_gdp) (p = 0,657; p = 0. 156) tiene una correlacion estrechay
positiva con e nimero de nuevas empresas de inteligencia artificial per capita
(com_startups_per_capita) (p =0,771; p = 0,072). Esto demuestra que con el aumento del
capital promedio de las empresas individuales de inteligencia artificial, el capital total de
las empresas emergentes de inteligencia artificial también ha aumentado en proporcién a
PIB y a nimero de nuevas empresas de inteligencia artificial per capita.

Lafinanciacion total de las empresas emergentes que utilizan inteligencia artificial vade la
mano con €l PIB (com_startup_funding_gdp) y el nimero de empresas emergentes que
utilizan inteligencia artificial per capita (com_startups per_capita) es muy fuertey
evidente. Correlacion positiva (p = 0,943; p = 0,005). Mostrando que, con € aumento dela



financiacion total de las nuevas empresas de inteligencia artificial en proporcién a PIB, €
numero per capita de nuevas empresas de inteligencia artificial estd aumentando de igual
medida.

L os resultados obtenidos del andlisis de correlacion de Spearman indican la existencia de
correlaciones significativas en lo que son las variabl es rel acionadas con la adopcién de |1A
empresarial y los indicadores econdémicos fundamentales en |os principal es paises de

L atinoameérica. Las correlaciones nacen en € financiamiento total de empresas de A
proporcional a PIB, el nimero de empresas de |A per capita, e financiamiento promedio
por empresade IA, € financiamiento total de startups de IA proporcional a PIBy €
numero de startups de | A per capita son variables importantes a considerar en laevaluacion
de larelacion entre laadopcidn de A empresarial y el desempefio econdmico nacional en
laregion.

4.2.3. Correlacion de Kendall

En cuanto alos resultados obtenidos del andlisis de correlacién de Kendall (Anexo 3), se
evidencia que varias variables relacionadas con laintroduccion de lainteligencia artificial
comercia se encuentran significativamente rel acionadas con | os indicadores econémicos
con maés relevancia de |os principal es paises latinoamericanos.

En particular, se encontrd que lafinanciacion total de las empresas de inteligencia artificial
proporcional a PIB (com_funding_gdp) y el nimero de empresas de inteligencia artificial
per capita (com_companies per_capita) (t_b =0,467; p = 0. 188) esta estrechamente
relacionada con la financiacion media de cada empresa de inteligencia artificial
(com_funding_company) (t_b = 0,467; p = 0,188). Ademas, €l niUmero de empresas de
inteligenciaartificial per capita (com_companies_per_capita) es también la financiacion
promedio de cada empresa de inteligencia artificial (com_funding_company) (t1_b = 0,467,
p = 0,188) y personas La financiacion total de las nuevas empresas de inteligencia
industrial es proporcional al PIB (com_startup_funding_gdp) (t_b = 0,600; p = 0,091)
muestra una fuerte correlacion positiva.

Por otro lado, la financiacion promedio de cada empresa de inteligencia artificia
(com_funding_company) y lafinanciacion total de las nuevas empresas de inteligencia
artificial (com_startup_funding_gdp) (t_b = 0,600; p = 0,091) Muestra una fuerte
correlacion positiva con el nimero de nuevas empresas de inteligencia artificial per capita
(com_startups_per_capita) (1_b =0,733; p =0,039). La financiacion total de las empresas
emergentes de inteligencia artificial es equivalente a PIB (com_startup_funding_gdp) as
como a nimero de empresas emergentes de inteligencia artificial per capita
(com_startups_per_capita) (1_b = 0,867; P = 0,015) esta correlacionado positivamente.
Dichos resultados muestran que la financiacion general hacia las empresas de inteligencia
artificial y las empresas emergentes, asi como el nimero per capita de empresas de
inteligenciaartificial y empresas emergentes, resultan ser las variables clave para
comprender laintroduccion de lainteligencia artificial por parte de las empresasy su
impacto en las economias de |os paises de América Latina.



4.2.4. Comparacion Correlacion de Pearson, Spearman y Kendall

En los objetivos propuestos se es clave larealizacion de una comparacion de los diferentes
métodos utilizados para definir las correlaciones. De aqui que la Tabla 2 muestralos
resultados principal es de estos dos métodos:

Tabla 2. Comparacion resultados comparacion de Spearman y Kendall

Variables Coeficiente
Coeficiente de Coeficiente
de correlacion de
correlacion Sig. de Sig. correlacion Sig.
de Pearson (bilateral) Spearman (bilateral) de Kendall (bilateral)

Financiamiento
Total de
Empresas de IA
proporcional al
PIB vs
Financiamiento
Total de
Startups de IA
proporcional al
PIB

0,999** <,001 0,943** 0,005 0,867** 0,015

Numero de
Empresas de IA
per capita vs
Numero de
Startups de IA
per capita

0,806 0,053 0,943** 0,005 0,867** 0,015

Financiamiento
Promedio por
Empresa de IA

VS 0,988** <,001 0,943** 0,005 0,867** 0,015
Financiamiento
Promedio por
Startup de IA

Financiamiento
Total de
Startups de IA
proporcional al 0,955** 0,003 0,829* 0,042 0,733* 0,039
PIB vs Numero
de Startups de
IA per capita

Financiamiento
Total de
Startups de IA
proporcional al
PIB vs
Financiamiento
Promedio por
Startup de IA

0,963** 0,002 0,829* 0,042 0,733* 0,039

NUmero de
Startups de IA
per capita vs
Financiamiento

0,955** 0,003 0,886** 0,019 0,733* 0,039




Promedio por
Startup de IA

Nota: (1) Elaboracion propia a partir de datos proporcionados por Tortoise Media. (2) Latabla muestra
Unicamente los p valor inferiores a0,05. (3) ** Correlacion significativa al nivel 0,01 (bilateral); * Correlacion
significativaa nivel 0,05 (bilateral). (4) Los datos fueron analizados por medio del Software Estadistico
SPSS 29.

Setiene en cuenta el andlisis de la correlacion entre las diferentes variabl es rel acionadas
con lafinanciacion y €l nimero de empresas tal como nuevas empresas de inteligencia
artificial (1A), se perciben los siguientes resultados:

Inicialmente, se observd una correlacion tanto fuerte y positivay estadisticamente
significativa entre latasa de financiacion total de las empresas de inteligencia artificia y la
relacion entre el PIB y latasa de financiacion total de las nuevas empresas de inteligencia
artificial (r = 0,999, p < 0,001). El coeficiente de correlacion de Spearman (p = 0,943, p =
0,005) y d coeficiente de correlacién de Kendall (1 = 0,867, p = 0,015) Estan confirmando
esta correlacion, lo que indica que, con € aumento de lafinanciacion total de las empresas
deinteligencia artificia en relacion con € PIB, los startups de inteligencia artificial de
igual manera aumentan la proporcién de lafinanciacion total en €l PIB.

En segundo lugar, se ha evidenciado la existencia de una correlacion positiva moderada
entre el numero de empresas de inteligencia artificial per capitay el nUmero de empresas
emergentes de inteligencia artificial per capita (r = 0,806, p = 0,053), sin embargo, esto
estadisticamente no es realmente significativo. De igual manera, € coeficiente de
correlacion de Spearman (p = 0,943, p = 0,005) y el coeficiente de correlacion de Kendall
(t=0,867, p =0,015) indican que s hay una correlacion positivay significativa entre estas
variables.

En tercer lugar, se encuentra que también hay una fuerte correlacion positivay que
estadisticamente si es significativa entre la financiacion promedio de cada empresa de
inteligenciaartificial como en la financiacién promedio de cada empresa de nueva creacion
deinteligenciaartificial (r = 0,988, p < 0,001). El coeficiente de correlacion de Spearman
(p =0,943, p =0,005) y el coeficiente de correlacion de Kendall (1 =0,867, p = 0,015)
también confirman esta correlacion, o que muestra que con e aumento de la financiacion
promedio de cada empresa de inteligencia artificial, cada nueva empresa de inteligencia
artificial Lafinanciacion promedio también aumentara.

En cuarto lugar, se observo una fuerte correlacion entre la tasa de financiacion total de las
nuevas empresas de inteligencia artificial y el nimero de nuevas empresas de inteligencia
artificial per capita (r = 0,955, p = 0,003) como positivay estadisticamente significativa. El
coeficiente de correlacién de Spearman (p = 0,829, p = 0,042) y el coeficiente de
correlacion de Kendall (t = 0,733, p = 0,039) muestras un apoyo a esta correlacién, lo que
indica que, con € aumento de lafinanciacion total de las nuevas empresas de inteligencia
artificial enrelacion con el PIB, € trabajo per capitay €l nUmero de startups inteligentes
también esta aumentando en gran medida.



En quinto lugar, existe unafuerte correlacion positivay estadistica entre la financiacion
total de nuevas empresas de inteligencia artificial en relacion con el PIB y lafinanciacion
media de cada nueva empresa de inteligencia artificial (r = 0,963, p = 0,002). El coeficiente
de correlacion de Spearman (p = 0,829, p = 0,042) y el coeficiente de correlacion de
Kendall (t = 0,733, p = 0,039) confirman esta correlacion, lo que demuestra que, con la
financiacion total de las nuevas empresas de inteligencia artificial en relaciéon con € PIB, la
financiacion media de las nuevas empresas en el campo de lainteligenciaindustrial
también ha aumentado.

Finalmente, se observo una fuerte correlacion entre la significacion positivay estadistica
entre el numero de nuevas empresas de inteligencia artificial per capitay lafinanciacion
promedio de cada nueva empresa de inteligencia artificial (r = 0,955, p = 0,003). El
coeficiente de correlacién de Spearman (p = 0,886, p = 0,019) y el coeficiente de
correlacion de Kendall (t = 0,733, p = 0,039) apoyan firmemente esta correlacion, 1o que
evidente que con el aumento en el nimero de nuevas empresas de inteligencia artificial per
capita, el nivel de cada empresa de nueva creacion de inteligenciaartificial y la
financiacion promedio también estd en aumento.

En resumen, € resultado es que la financiacién total de las empresasy empresas
emergentes de inteligencia artificial es proporciona a PIB, lafinanciacién promedio de
cada empresay cada empresa emergente de inteligencia artificial, lafinanciacion total de
las empresas emergentes de inteligencia artificial es proporcional a PIB, y el nimero de
empresas emergentes de inteligencia artificial per capita, y el numero de empresas
emergentes de inteligencia artificial per capitay existe unacorrelacion entre la
significacion positivay estadistica entre la financiacion promedio de cada puesta en marcha
deinteligencia artificial. Estos resultados muestran que lafinanciacion y el nimero de
empresas de inteligencia artificial y empresas emergentes estan estrechamente rel acionados
y se pueden utilizar como un indicador clave del ecosistemade inteligencia artificia
nacional o regional.

5. Discusion deresultados

5.1.1. Interpretacion delos Hallazgos

Nuestros resultados de investigaciOn muestran que existe una conexion claray fuerte entre
laintroduccion de lainteligenciaartificial (I1A) en el sector empresaria y varios indicadores
econdmicos en |os paises latinoamericanos. En particular, existe una correlacion positiva
significativa entre la financiacion total de las empresas de inteligencia artificial en relacion
con el PIB y el niUmero de empresas de inteligencia artificial per cépitay entrela
financiacion total de las empresas de inteligencia artificial y lafinanciacion total de nuevas
empresas de inteligencia artificial en relacion con € PIB. Estos resultados muestran que la



financiacion y €l desarrollo de los ecosistemas de inteligencia artificial en estos paises esta
estrechamente rel acionado con su crecimiento econémico.

Un andlisis especifico muestra que una financiacion mas fuerte de las empresas de
inteligencia artificia puede conducir aun aumento en el nimero de empresas que utilizan
latecnologia de inteligencia artificial en sus empresas. Esta relacion muestra una espiral
positiva. Lainversion en inteligencia artificial no solo es directamente beneficiosa paralas
empresas financiadas, sino que también tiene un impacto multiplicador en el
establecimiento de nuevas empresasy €l creciente uso de lainteligencia artificial anivel
nacional .

5.1.2. Implicaciones Practicas

Lafuerte correlacion identificada en este estudio ha tenido un impacto significativo en los
responsables de |atoma de decisiones politicas y politicas de |os paises de América Latina.
En primer lugar, |os resultados muestran que el aumento de la financiacion dela
inteligenciaartificial paralas empresasy las empresas emergentes puede convertirse en una
estrategia efectiva para alentar alos departamentos empresariales a adoptar la tecnologia de
inteligenciaartificial. Prestar atencidn alainversion en inteligencia artificial puede tener un
impacto positivo en todala economiay mejorar lainnovacion, laproductividad y la
competitividad de las empresas de laregion. Segun laopinion, Weij & Rao (2020) predice
que lainteligencia artificial puede contribuir con hasta 15,7 billones de délares ala
economiamundial para 2030.

Ademas, |las politicas publicas propias de cada pais deben considerar herramientas para el
facil acceso afinanciamiento dedicado a startups de |A, ya que entidades como estas juegan
un papel crucia en e avancey desarrollo del ecosistemade IA. Ejecutar programas de
incentivos y la creacion de fondos especificos para | A serén de vital importancia para
potenciar este sector y asi aprovechar sus beneficios parael crecimiento econémico
nacional.

5.1.3. Limitaciones del estudio

Hay algunas limitaciones en este estudio que deben tenerse en cuenta a interpretar los
resultados. En primer lugar, € tamafio de la muestra es rel ativamente pequefio, ya que solo
se analizaron |los datos de seis paises |latinoamericanos. Estarestriccion afectaala
representatividad de los resultados y a su capacidad para promoverlos en otros entornos o
regiones.

Ademas, el estudio se basaen un andlisis transversal de los datos correspondientes aun
solo afio (2023), que evita posibles cambios o tendencias en larelacion entre la
introduccion de lainteligencia artificial comercial y € rendimiento econémico naciona alo
largo del tiempo.



Otralimitacion es que las variables en lainvestigacion pueden no ser tomada en cuenta, asi
como €l nivel previo de desarrollo tecnol 6gico en cada pais, 1as estrategias nacional es que
apoyan lainnovacion o la calidad del capital humano en areas relacionadas con la
inteligencia artificial. Estas variables influiran en laintroduccién de lainteligencia artificial
y € rendimiento econémico, |o que puede distorsionar |os resultados observados.

L as restricciones anteriores muestran gue los resultados deben explicarse cuidadosamente y
no deben entregarse directamente a otros paises o regiones sin tener en cuenta sus
caracteristicas especificas. El panorama de diferentes etapas de desarrollo e
implementacion de | os tal entos econémicos, tecnol 6gicos y de inteligencia artificial, el
alcance y ladireccién de las correl aciones ya estipul adas pueden ser diferentes.

Asi mismo, lanaturaleza horizontal de lainvestigacion impide que se establezca una
relacion causal entre variables. De igual manera se ha evidenciado conexiones
significativas, no estadel todo claro si laintroduccién de lainteligenciaartificial comercial
conllevard a un mejor rendimiento econdmico o incluso si 10s paises con economias solidas
pueden invertir en inteligencia artificial. Lainvestigacion futura llegara dar solucion a esta
restriccion mediante € disefio vertical, permitiendo cambiar la evaluacién al pasar del
tiempo.

5.1.4. Sugerencias para Futuras Investigaciones

Con € fin de superar las limitaciones de este estudio y profundizar la comprension de la
relacion entre laintroduccion de lainteligencia artificial empresarial y € rendimiento
econdmico, se proponen las siguientes direcciones de investigacion: ampliar las muestras
de los paises analizados, incluidos |os paises de diferentes regiones y niveles de desarrollo,
para evaluar la coherencia de | os resultados en diferentes contextos. Llevar a cabo
investigaciones longitudinales con €l fin de capturar los cambios en laintroduccion de la
inteligenciaartificial y el rendimiento econdmico alo largo del tiempo, 10 que puede
proporcionar mas evidencia de una posible causalidad.

Al agregarse otras variables que puedan desempefiar un papel confuso o de mediacién en la
relacion que se esta estudiando, como el nivel anterior de desarrollo tecnoldgico, las
politicas de innovacion o lacalidad del capital humano de lainteligencia artificial. Esto
permitira una comprension mas amplia de los factores que afectan alaintroduccion de la
inteligencia artificia y sus posibles beneficios econdmicos. Utilice métodos de
investigacion complementarios, como estudios de casos detallados o0 encuestas de
empresas, triangulacién de los resultados y tenga una comprension mas profunda del
mecanismo detrés de la asociacion observada.



6. Conclusiones

Basados en | os resultados obtenidos en € presente estudio, se puede concluir que existe una
relacion significativa entre la adopcion deinteligencia artificial (1A) en el sector
empresarial y € desempefio econdmico nacional en los principal es paises de Latinoamérica.
En particular, se encontrd que las métricas de adopcion de 1A, como € financiamiento total
de empresas y startups de |A proporcional a PIB, asi como el nimero de empresasy
startups de IA per cépita, estan positivamente correl acionadas con indicadores econdmicos
clave, como el PIB per capitay € crecimiento econémico.

Estos hallazgos sugieren que la adopcion de |A en e sector empresarial puede tener un
impacto positivo en e desempefio econdmico de |os paises | atinoamericanos. Una mayor
inversion en 1A puede impulsar la productividad y la competitividad de las empresas, 1o
gue a su vez puede generar un efecto multiplicador en la economia en su conjunto. Ademas,
laadopcion de IA puede contribuir ala creacidn de nuevas empresasy startups, 1o que
puede generar nuevas oportunidades de empleo y crecimiento econdmico.

Sin embargo, esimportante tener en cuentaque larelacion entre laadopcion delA 'y €
desempefio econdmico es compleay puede estar influenciada por otros factores, como el
nivel de educacion y capacitacion de lafuerzalaboral, lainfraestructuratecnoldgicay la
estabilidad politicay econdmica del pais. Por |0 tanto, es necesario continuar investigando
y analizando larelacion entre la adopcion de |A 'y el desempefio econdmico, considerando
otros factores relevantes y utilizando métodos estadisticos adecuados.

De aqui que €l presente estudio proporcione evidencia empirica sobre larelacion entre la
adopcion de |A en el sector empresarial y €l desempefio econdmico nacional en los
principal es paises de Latinoamérica. Los resultados sugieren que la adopcion de |A puede
ser un factor importante paraimpulsar € crecimiento econdmico y la competitividad en la
regiéon. Sin embargo, es necesario continuar investigando y analizando estarelacion,
considerando otros factores relevantes y utilizando métodos estadisticos adecuados. Se
recomienda a los tomadores de decisiones en el sector publico y privado considerar la
adopcion de |A como una estrategia paraimpulsar €l crecimiento econdmicoy la
competitividad en laregion, pero también tener en cuenta otros factores relevantes y
promover politicasy programas que fomenten la educacion y capacitacion de lafuerza
laboral, lainfraestructuratecnologicay la estabilidad politicay econdmica de los paises. De
esta manera, se responde al objetivo general de evaluar larelacion entre distintas métricas
de adopcion de IA en el sector empresaria y €l desempefio econdmico nacional en los
principal es paises de L atinoamérica.
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Anexo 1. Correacién de Pear son

Cantidad total

de gasto
Importaciones  publico en

Financiamiento Financiamiento Total GDP mundiales  investigacion

Total de Numero de Total de per Capita totales de y desarrollo

Empresas de IA Empresas Financiamiento Startups de A NUmero de Financiamiento circuitos proporcional

proporcional al de |lAper = Promedio por proporcional al Startups de Promedio por integrados por al PIB total en

PIB capita Empresa de IA PIB IA per capita Startup de IA pais ese pais

Financiamiento Total Correlacion de 1 ,599 ,939" ,999” ,955™ ,970" ,154 -,263 -,024
de Empresas de IA  Pearson

proporcional al PIB  Sig. (bilateral) ,209 ,006 <,001 ,003 ,001 771 ,614 ,965

N 6 6 6 6 6 6 6 6 6

Ndmero de Correlacion de ,599 1 ,642 ,611 ,806 ,686 , 755 -,494 -,047
Empresas de |IA per Pearson

capita Sig. (bilateral) ,209 ,169 ,197 ,053 ,133 ,083 ,319 ,929

N 6 6 6 6 6 6 6 6 6

Financiamiento Correlacion de ,939™ ,642 1 ,924” ,908" ,988™ ,187 -,296 ,299
Promedio por Pearson

Empresa de IA Sig. (bilateral) ,006 ,169 ,009 ,012 <,001 , 7122 ,569 ,565

N 6 6 6 6 6 6 6 6 6

Financiamiento Total Correlacion de ,999" ,611 ,924™ 1 ,961" ,963" ,176 -,272 -,069
de Startups de IA Pearson

proporcional al PIB  Sig. (bilateral) <,001 ,197 ,009 ,002 ,002 ,739 ,602 ,896

N 6 6 6 6 6 6 6 6 6

NUmero de Startups Correlacion de ,955™ ,806 ,908" ,961" 1 ,955™ ,400 -,379 -,086
de |A per céapita Pearson

Sig. (bilateral) ,003 ,053 ,012 ,002 ,003 ,432 ,459 ,871

N 6 6 6 6 6 6 6 6 6

Financiamiento Correlacion de ,970" ,686 ,988™ ,963™ ,955™ 1 ,239 -,354 171
Promedio por Startup Pearson

de 1A Sig. (bilateral) ,001 ,133 <,001 ,002 ,003 ,649 ,491 , 745

N 6 6 6 6 6 6 6 6 6

Total GDP per Capita Correlacion de ,154 , 755 ,187 ,176 ,400 ,239 1 -,193 -,200
USD a precios Pearson

actuales Sig. (bilateral) 771 ,083 722 ,739 ,432 ,649 714 , 704

N 6 6 6 6 6 6 6 6 6

Importaciones Correlacién de -,263 -,494 -,296 -,272 -,379 -,354 -,193 1 -,145
mundiales totales de Pearson

circuitos integrados  Sig. (bilateral) ,614 ,319 ,569 ,602 459 491 714 ,784

gy [Pl N 6 6 6 6 6 6 6 6 6



Cantidad total de Correlacion de -,024
gasto publico en Pearson

investigacion y Sig. (bilateral) ,965
desarrollo 6

proporcional al PIB
total en ese pais

-,047

,929

,299

,565

-,069

,896

-,086

,871

171

, 745

-,200

,704

-,145

, 784

**_La correlacion es significativa en el nivel 0,01 (bilateral).
*. La correlacion es significativa en el nivel 0,05 (bilateral).



Anexo 2. Correlacion de Spearman

Cantidad total

de gasto
Importaciones  Total publico en
Financiamiento Financiamiento Numero mundiales  GDP per investigacion
Total de Total de de totales de Capita  y desarrollo
Empresas de NUmero de Financiamiento Startups de IA  Startups Financiamiento circuitos USD a proporcional
IA proporcional Empresas de IA  Promedio por  proporcional al de IA per Promedio por integrados por precios al PIB total en
al PIB per capita Empresa de |A PIB capita Startup de IA pais actuales ese pais
Rho de Coeficiente de 1,000 ,600 ,600 ,943" 771 , 714 -,200 -,086 ,086
Spearman Financiamiento correlacion
Total de Sig. (bilateral) . ,208 ,208 ,005 ,072 111 , 704 ,872 ,872
Empresas de 6 6 6 6 6 6 6 6 6
IA proporcional
al PIB
Numero de Coeficiente de ,600 1,000 ,657 ,657 ,943" 771 -, 714 ,543 ,486
Empresas de  correlacion
IA per capita Sig. (bilateral) ,208 . ,156 ,156 ,005 ,072 111 ,266 ,329
N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Coeficiente de ,600 ,657 1,000 ,657 771 ,943" -,029 ,543 ,657
Financiamiento correlacion
Promedio por  Sig. (bilateral) ,208 ,156 . ,156 ,072 ,005 ,957 ,266 ,156
Empresa de IA N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Coeficiente de ,943" ,657 ,657 1,000 ,829" ,829" -,314 -,029 ,200
Financiamiento correlacion
Total de Sig. (bilateral) ,005 ,156 ,156 . ,042 ,042 ,544 ,957 , 704
Startups de IA N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
proporcional al
PIB
NUmero de Coeficiente de 771 ,943" 771 ,829" 1,000 ,886" -,600 ,486 371
Startups de IA  correlaciéon
per capita Sig. (bilateral) ,072 ,005 ,072 ,042 ,019 ,208 ,329 ,468
N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Coeficiente de , 714 771 ,943" ,829" ,886" 1,000 -,257 ,429 ,600
Financiamiento correlacion
Promedio por  Sig. (bilateral) 111 ,072 ,005 ,042 ,019 ,623 ,397 ,208
Startupde 1A 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Importaciones Coeficiente de -,200 -,714 -,029 -,314 -,600 -,257 1,000 -,371 ,029
mundiales correlacion
tqtalgs de Sig. (bilateral) , 704 ,111 ,957 ,544 ,208 ,623 . ,468 ,957
circuitos 6 6 6 6 6 6 6 6 6

integrados por
pais



Total GDP per Coeficiente de -,086 ,543 ,543 -,029 ,486 ,429 -,371 1,000 371
Capita USD a  correlacién

precios Sig. (bilateral) 872 ,266 ,266 ,957 ,329 ,397 ,468 . 468
actuales N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Cantidad total  Coeficiente de ,086 ,486 ,657 ,200 371 ,600 ,029 371 1,000
de gasto correlacion

publico en Sig. (bilateral) 872 ,329 ,156 ,704 468 ,208 ,957 ,468 .
investigacién Y N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
desarrollo

proporcional al

PIB total en

ese pais

**_La correlacion es significativa en el nivel 0,01 (bilateral).
*. La correlacion es significativa en el nivel 0,05 (bilateral).



Anexo 3. Correlacion de Kendall

Importaciones

Cantidad total
de gasto
publico en

Financiamiento Financiamiento  Numero mundiales  Total GDP investigacion y
Total de NUmero de Total de Startups de totales de  per Capita desarrollo
Empresas de IA  Empresas Financiamiento de IA Startups  Financiamiento circuitos USD a proporcional al
proporcional al ~ de IA per Promedio por proporcional al de IA per Promedio por integrados por precios = PIB total en
PIB capita Empresa de |A PIB capita Startup de IA pais actuales ese pais
Tau_b  Financiamiento Coeficiente 1,000 467 467 ,867" ,600 ,600 -,067 -,067 ,067
de Total de de
Kendall Empresas de IA correlacion
proporcional al  Sig. ,188 ,188 ,015 ,001 ,001 ,851 ,851 ,851
PIB (bilateral)
N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Numero de Coeficiente 467 1,000 467 ,600 ,867" ,600 -,600 467 ,333
Empresas de IA de
per céapita correlacion
Sig. ,188 ,188 ,001 ,015 ,001 ,091 ,188 ,348
(bilateral)
N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Financiamiento Coeficiente 467 467 1,000 ,600 ,600 ,867" -,067 467 ,600
Promedio por de
Empresa de IA  correlacion
Sig. ,188 ,188 ,001 ,001 ,015 ,851 ,188 ,001
(bilateral)
N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Financiamiento ~Coeficiente ,867" ,600 ,600 1,000 733 733 -,200 ,067 ,200
Total de de
Startups de IA  correlacion
proporcional al  Sig. ,015 ,001 ,001 ,039 ,039 ,573 ,851 573
PIB (bilateral)
N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Nimero de Coeficiente ,600 ,867" ,600 733" 1,000 733" -,467 ,333 ,200
Startups de IA  de
per céapita correlacion
Sig. ,091 ,015 ,091 ,039 ,039 ,188 ,348 ,573
(bilateral)
N 6 6 6 6 6 6 6 6 6
Financiamiento ~Coeficiente ,600 ,600 ,867" 733 733 1,000 -,200 ,333 ,467
Promedio por de
Startup de IA correlacion
Sig. ,001 ,001 ,015 ,039 ,039 ,573 ,348 ,188

(bilateral)



Importaciones
mundiales
totales de
circuitos
integrados por
pais

Total GDP per
Capita USD a
precios actuales

Cantidad total
de gasto publico
en investigacion
y desarrollo
proporcional al
PIB total en ese
pais

N
Coeficiente
de
correlacion
Sig.
(bilateral)

N
Coeficiente
de
correlacion
Sig.
(bilateral)
N
Coeficiente
de
correlacion
Sig.
(bilateral)
N

-,067

,851

-,067

,851

,067

,851

6

-,600

,001

467

,188

,333

,348

-,067

,851

467

,188

,600

,091

-,200

,573

,067

,851

,200

,573

-,467

,188

,333

,348

,200

,573

-,200

,573

,333

,348

467

,188

1,000

-,333

,348

,067

,851

-,333

,348

1,000

,333

,348

,067

,851

,333

,348

1,000

*. La correlacion es significativa en el nivel 0,05 (bilateral).



